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Не кожна зміна покращує Вікіпедію
– деякі її спотворюють.

Example of edit (a.k.a. revision) reverting a bad-faith one (revision_id = 1149625753).

Хоча існували моделі, що допомагали патрульним

(наприклад, ORES), залишалися відкриті проблеми,

такі як:

Продуктивність моделей;

Покриття мов;

Неупередженість.





Fair Multilingual Vandalism
Detection System for Wikipedia

Мета:  

Створити модель, яка допомагає редакторам

визначати правки, що потребують патрулювання.

Підхід: 

Використовувати історичні дані про скасування

змін для навчання моделей машинного навчання.

Результат:  

Відкрита, багатомовна модель для патрулювання

контенту на Вікіпедії;

Перевершує попередні SOTA-моделі за

продуктивністю та неупередженістю;

Впроваджена і працює для 47 мов.
Authors: Mykola Trokhymovych, Muniza Aslam, Ai-Jou
Chou, Ricardo Baeza-Yates, Diego Saez-Trumper
KDD’23 Industry Track



Моделі перенавчаються і

починають дискримінувати

анонімних користувачів.

Анонімні редактори мають

вищий відсоток скасованих змін.

Анонімні редактори рідше

залишаються та продовжують

робити внесок.

28% VS. 8%
anon. all

= 20
*for ORES

Ризик зменшення

кількості активних

редакторів.



Вандалізм поза Вікіпедією

Example of a revision (ID: 593195479) vandalizing the Wikidata entry for
Bulgaria. Original triple IDs are mapped to their corresponding English labels.

Який гімн Болгарії? 🇧🇬

theverge

Malicious changes to  Wikidata:

https://www.theverge.com/2017/10/4/16427146/apple-iphone-siri-bulgaria-national-anthem-despacito-incorrect




Що ми знаємо про Wikidata? 

Структуроване сховище знань

~100 млн+ триплетів у Wikidata

 ~8 правок на секунду

Різноманіття типів даних:

Тексти більш ніж 300 мовами

Мітки часу

Числові значення

Географічні координати

І багато іншого...

Живить численні сервіси в Інтернеті



Challenges: 
Анонімні та нові користувачі: Анонімні та

нові редактори зазвичай мають вищий

відсоток скасованих змін.

Впровадження: Модель повинна

працювати при обмежених

обчислювальних ресурсах.

Складність контенту: Представлення

Wikitext для елемента Wikidata є

складною вкладеною структурою

словників або списків.



Парсинг ознак



Деталі обробки тексту

Три різні сигнали – одна мала мовна модель (SLM).



Схема системи



Оцінка якості системи

Figure: Models performance (AUC)

Rule-based: all revisions by anonymous users
are reverted;
ORES: previous SOTA model;
MbC: Metadata-based Classifier (MbC) 
CbC: Content-based Classifier (CbC) 
Graph2Text: proposed model (CbC + MbC)



Ми можемо оцінювати якість змін

контенту, не аналізуючи сам контент. 

Сильні базові моделі потребують

швидкого процесингу ознак

(наприклад, метадані користувача).

Сильні ознаки контенту допомагають

зменшити упередженість. 

Впровадження становить 80% роботи.

Набуті знання



Дякую!

Mykola Trokhymovych
trokhymovych.com
mykola.trokhymovych@upf.edu
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